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Выпускная работа Д. Евдокимова рассматривает вопрос применения 
нейросетевых языковых моделей к задаче декомпиляции языка Kotlin. В 
рамках работы было показано, что применение больших языковых моделей 
(LLM) к задаче декомпиляции языка Kotlin позволяет добиться лучших 
значений метрик схожести кода с оригинальной программой по сравнению с 
существующими методами декомпиляции. 
 
На основе полученных результатов, было принято решение о 
целесообразности применения нейросетевых моделей для задачи 
декомпиляции, после чего было принято решение дообучить 
специализированные языковые модели для задачи декомпиляции языка 
Kotlin. Для обучения был собран набор данных и выбраны модели-кандидаты 
с учетом лицензий и технических ограничений. Далее из моделей-кандидатов 
были выделены две наиболее перспективные, которые прошли полное 
дообучение. В ходе эксперимента было показано, что дообученные модели 
работают лучше как в сравнении с самими собой до обучения, так и в 
сравнении с неспециализированными LLM. 
 
Основным недостатком работы является отсутствие подтверждения 
корректности работы кода, декомпилированного с помощью нейросетей, так 
как фактические ошибки при генерации кода с помощью нейросетей являются 
известной проблемой. При этом данная проблема не указана в разделе 
«угрозы нарушения корректности». К сожалению, текст выпускной работы не 
содержит обзора принципов работы существующих методов декомпиляции. Я 
не являюсь экспертом в данной области, но из общей эрудиции могу 
предположить, что существующие инструменты также могут создавать 
похожие угрозы корректности. Если это действительно так, то работа 
выглядела бы гораздо сильнее. 
 
Помимо этого, у меня возник вопрос к тому, как проводилось дообучение 
моделей JetBrains/CodeLlama-7B-KStack-clean, JetBrains/CodeLlama-7B-KStack, 
судя по их названию, при их оригинальном обучении использовались наборы 
данных, которые вошли в набор данных, составленный в рамках данной 
работы. Также из текста мне не удалось понять, какая часть из составленного 



набора данных использовалась для дообучения, а какая для проверки 
результатов обучения. 
 
Со стороны качества текста могу выделить следующие замечания. 

●​ По тексту встречаются термины из предметной области, приведенные 
без разъяснения их значения (LLM, квантизация, инференс, 
токенизатор). 

●​ В разделе 1.3 многие метрики приведены формулами без пояснения к 
используемым символам и без описания смысла метрики. 

●​ В постановке задачи сравнение существующих решений идет до задачи 
разработки набора тестовых примеров и набора метрик, которые 
используются для сравнения. 

●​ В тексте присутствуют очень длинные списки (стр. 13-15) и таблицы 
(стр. 17-19). Рекомендуется переработать подход к представлению этих 
результатов. 

●​ Тепловые карты (стр. 23, 31, 37) плохо читаются, так как предполагается 
сравнение данных по колонкам, а из-за общего разброса значений 
метрик данные внутри колонки зачастую оказываются либо одного 
цвета, либо очень близкого. 

 
Со стороны оформления основного репозитория (KotlinDecompiler) могу 
выделить следующие замечания. 

●​ Односложные и повторяющиеся сообщения коммитов. 
●​ На момент написания рецензии не проходит CI. 
●​ Отсутствие в истории пул-реквестов, то есть вся разработка ведется в 

главной ветке, что не является совсем критичным для проекта с одним 
разработчиком, но все же далеко от «best practices» в индустрии. 

 
Не смотря на указанные замечания, работа производит впечатление довольно 
сильной бакалаврской ВКР, как с точки зрения проделанного объема работы, 
так и с точки зрения полученных результатов. В случае устранения замечаний 
к репозиторию к дате защиты, рекомендую работе Д. Евдокимова оценку 
«отлично» (А). 
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